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Problématique

* Comment exploiter des données fournies par les opérateurs 7

Cable installation
cockpit SA cassé.

Pas d'autre Cable KC
machine a

Comete

Les descriptions d'un probleme Descriptions avec des termes spécifiques au
peuvent varier selon |'opérateur domaine et/ou des fautes d'orthographe
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Problématique

* Comment exploiter des données fournies par les opérateurs 7

Cable installation

cockpit SA cassé.
Pas d'autre Cable KC
machine a

a) Continu a se déplacer en mouvement transversal.
Coupure du sectionneur et etiquette rouge sur
boitier de commande mise par M. XXXXX car
juge tres dangereux.

Comete

b) Batterie faible aprés rechargement. Tres urgent

c) LAME DE SCIE HS

d) BOUTON DE MISE SOUS TENSION KC (Nom de Descriptions avec des termes spécifiques au
/' opérateur) domaine et/ou des fautes d'orthographe
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Problématique

* Comment exploiter des données fournies par les opérateurs 7

Disturbance Distribution
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Source: (Usuga Cadavia, 2020) P
Données naturellement déséquilibrées
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Problématique

* Brievement ...

* Inclure I'étre humain dans la boucle = Diminuer I'impact sur sa maniere actuelle
de travailler

e (Gérer les entrées non structurées
 Mitiger I'effet du déséquilibre de classes

 Autre : pas suffisamment de données 7
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Approche proposée

* Brievement ...

* Inclure I'étre humain dans la boucle = Diminuer I'impact sur sa maniere actuelle
de travailler

» Gérer les entrées non structurées
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Approche proposée

e Utilisation de Transformers
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Source: (Deviin et al., 2018)
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Hey BERT, quels sont
les embeddings pour le
mot « bar » ?

Il'y a plusieurs
possibilités ... utilise le
mot dans une phrase

Ok : « je veux préparer
un bar au four »

Oh, dans ce cas, les
embeddings sont 0.15,
-0.08, 0.89 ... etc

11
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Approche proposée

* Brievement ...

* Autre : pas suffisamment de données ?
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Approche proposée

* [Faire de I'apprentissage par transfert
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Production
arrétée

Production
non arrétée
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Final model
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Tramning of CamemBERT
+ linear layer on top{_ )

CamemBERTForSequenceClassification

n

4

Training set : D
maintenance
input sequences

Source: adaptée de (Usuga Cadavid, 2020)
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Approche proposée

* Brievement ...

* Mitiger |'effet du déséquilibre de classes
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Approche proposée
e Utiliser des approches axees sur les algorithmes

Architecture générale d'un réseau de neurones FOﬂCtiOnS de perte nOrma|ement ut”isées )

Input X
* K M
Weight _ Layer .. 1 k l h
eIgn's " | (data transformation) Ent.croisée = _M Ym * Og( k)
+ k=1m=1
Weight Layer K M
e'? S " | (data transformation) 1 "
‘ I Ent.croisée pondérée = — i z z Wy * Y * log( hk)
Weight [ Predictions ] [True targetsJ k=1m=1
update '
P Y Y K M
= — * — Y % yk «
— Perte Focale z z wyi * (1 —hy)Y * yX «log(hy)
k=1m=1
Source: Chollet, 2017 |
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Approche proposée
e Utiliser des approches axees sur les algorithmes

Architecture basique d'un réseau de neurones FOﬂCtiOﬂS de perte normalement UtiliSéGS ,

Input X

'

Weights | Layer Perte Focale = — z z wi *|(1 — hi)Y| * yX * log( hk)

(data transformation)

Y

_ Layer
(data transformation) Facteur de modulation = (1 — hy}Y

'

Weight Predictions
update

Source: Chollet, 2017
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Résultats

* Lexique :
* Coefficient de corrélation de Matthews (CCM) : Mesure de la qualité globale du modele. Méme
interprétation que le coefficient de corrélation de Pearson.

* Spécificité : pourcentage de cas qui n'arrétent pas la production correctement identifiés.

* Sensibilité : pourcentage de cas qui arrétent la production correctement identifiés.
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Résultats

* Pour plusieurs
fonctions de perte
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Perspectives

* Explorer I'influence de la Perte Focale sur d'autres jeux de données
* Déterminer des rangs fournissant des bons résultats pour le parametre y
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